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Streszczenie: Praca przedstawia rozwamia nad zalaoscia miedzy
poziomem nieréwniei ptacowych a uogolnian zagregowamn mobilnaicig
ptac. Wikszas¢ analiz prowadzonych w tym zakresie bazuje na tizieniu
Friedmana (1962)ziwsrod dwoch spoteczstw z jednakowymi rozktadami
dochodéw, to winie kraj z najwygszym poziomem mobilfgi jest
najbardziej egalitarny. Badania nad ogdlnymepi@m nieréwnéci i ich
wptywem na mobilné prowadzili mgdzy innymi: Burkhauser (1997),
Buchinsky, Hunt (1999), Dickens (2000), CardosoO@&0 Bardzo ciekawe
analizy w ostatnich latach w tym zakresie przepumzilarowniez Kopczuk,
Saez, Song (2010). Na podstawie indywidualnych darsggajacych 1937
roku (USA) przedstawili oni kompleksowe badania ywah nieréwndci na
poziom mobilndci ptacowych. Nieréwn& rocznych ptac ukladata ¢siw
ksztatcie krzywej ,U”, opadap gwaltownie w 1953 roku, nagtnie
przechylagc sk ku gérze. Krétkoterminowe wskaiki mobilnasci natomiast
otrzymano na niskich poziomach. Nawijagc do samej struktury plac,
ruchliwos¢ w gérnych partiach rozkladu okazala $iardzo stabilna (nie
wykazano znacgych waha od lat 70-tych XX wieku). Badania nad
zaleznoscia mobilnas¢ ptac — nieréwnéci i teorie krzywej o ksztatcie litery
.U" staly sie niezwykle popularne take w ostatnich latach. Niniejsza praca
weryfikuje dotychczas przeprowadzone badania w Bakresie, a tale
wprowadza element nowc — mobilnG¢ mierzona jest na wysoce
zagregowanych danych, na poziomie sektoréw gosgbdar
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WSTEP

W literaturze przedmiotu natréfi mazna na bardzo podobne proby
wyjasnienia determinant ksztatygych poziom mobilngci ptacowej. Do
najczsciej wymienianych w literaturze przedmiotu jak i wadaniach
empirycznych determinant mobilém miedzysektorowej (skrét: MMS) naite:
stopien specyficznej dla sektora akumulacji wiedzy, szemskchlarz restrykciji
instytucjonalnych rynku pracy, jak #e poziom nierbwnéci pfacowych
i zagregowanego bezrobocia.

Celem niniejszej pracy jest dokonanie proby odpduiiema pytanie, czy
zagregowana na poziomie sektorowym mobidnmigdzysektorowa ptac wykazuje
istotny zwizek z poziomem nieréwioi ptacowych.

Niniejsza  praca jest rozszerzeniem metodycznym cthoizas
przeprowadzonych baflav tym zakresie - wprowadza element néerpjakim jest
pomiar mobilnéci dokonywany na wysoce zagregowanych danych, ziome
sektoréw gospodarki.

MOBILNOSC MIEDZYSEKTOROWA A NIEROWNGCI

Wiekszai¢ bada nad zwizkiem mobilndci miedzysektorowej i poziomu
nierbwngci ptacowych bazuje na twierdzeniu Friedmana (}962vsréd dwdch
spoteczéstw z jednakowymi rozktadami dochodow, to swvige kraj z najwyszym
poziomem mobilnéci jest bardziej egalitarny. Friedman wskazuje ta to, &
wyzsza mobilné¢ placowa jest oznak bardziej dynamicznej, elastycznej
i wydajnej gospodarki, a tak jest czynnikiem wyréwnagym szanse.

Pojecie mobilngci ptacowej jest bardzo blisko spokrewnione
Z nierbwndciami ptac, zarébwno w wymiarze przejowym jak i trwatym i jest
regulowane przez relatywne zmiany w poziomach ofoh sktadnikéw. Rozwdj
trwatych nierownéci maze byt spowodowany poprzez ragre pokiady kapitatu
ludzkiego takie jak np.: zwrot nakladéw na edukatiening przy pracy — sta
umiejetnosci, daswiadczenie oraz innych czynnikow statlego — trwateggmentu
ptacy. Oznacza to,ziwzrostaby rownig relatywnie pozycja ptacowa wysoko
wykwalifikowanych pracownikdéw [Mincer 1974; Haus88D]. Niektore ze zmian
skladowych statych mag wplywaé jednoczénie na sktadowe przaiowe
nierowndgci ptac. Przyktadem takiej sytuacji we by np. okres, w ktorym
dokonup sie zmiany na linii technologia — umighosci pracownikow. Mae
zarOwno wysipowa nagly wzrost popytu na specyficzne urgiepsci jak i
spadek stabilmmi struktur ptacowych, jakae firmy mog obawi& sie braku
pokrycia tych specyficznych umignosci przez swoich pracownikow [Katz, Autor
1999]. Z drugiej jednak strony ¢& badaczy ostrzega; rosrgce zwroty naktadow
na umiegtnosci maj znacznie wikszy wptyw na diugookresowe nierowgeo ptac
niz wzrost w sktadniku trwalym nierbwdc [Katz, Autor 1999; Moffitt,
Gottschalk 2002].
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Badania nad ogdélnym pgjiem nieréwnéci i ich wplywem na mobilng
prowadzili medzy innymi: Burkhauser i in. (1997), Buchinsky, Hu(999),
Dickens (2000), Cardoso (2006). Bardzo ciekaweianal ostatnich latach w tym
zakresie przeprowadzili réwnieKopczuk, Saez, Song (2010). Na podstawie
indywidualnych danych egajgcych 1937 roku (USA) przedstawili oni
kompleksowe badania wptywu nieréwéeo na poziom mobilngi ptacowych.
Nierowna¢ rocznych ptac ukfadata ¢siw ksztatcie krzywej ,U”, opadag
gwattownie w 1953 roku, naginie przechylajc sk ku gorze. Krétkoterminowe
wskazniki mobilnosci natomiast otrzymano na niskich poziomach. Nawjac
natomiast do samej struktury ptac, ruchli&av gérnych partiach rozktadu okazata
sie bardzo stabilna (nie wykazano zngmyxh waha od lat 70-tych XX wieku).

Badania nad zakaosciag mobilnas¢ ptac — nieréwnéci i teorie krzywej
o ksztalcie litery ,U” staly si niezwykle popularne. Dotyczyly one nie tylko
mobilncéci indywidualnej, ale tate np. stanowiskowej, sektorowej. Manovskii
iin. (2009) zweryfikowali ¢ teore na gruncie indywidualnych danych
dotyczcych stanowisk. Otrzymane rezultaty pokazaly, w nisko i wysoko
optacanych zawodach prawdopoddisigvo zmiany pracy byto najwgze (ponad
¥% badanych zasobéw wykazywale tecle). Wyjatek stanowili pracownicy
pozostajcy w tej samej firmie oraz w przegbiorstwach o spadkowej
produktywndci (tam z kolei jedynie najgorzej lub zenajlepiej optacani
decydowali sj odefc).

Z zagadnieniem krzywej ,U” vaize sk kilka teorii. Po pierwsze nagiat
naleey do bada McCall (1990) oraz Neala (1999) wywedych s¢ z kolei
Z pierwotnej wersji teorii przedstawionej przez dowvic (1979). Przedstawia ona
ideg, jakoby stanowiska byly jednakowe pod wergm wymaga dotyczcych
umiejetnosci, lecz pracownicy odnajdywali je w pewnych monaett czasu jako
niezwykle osobliwe. Badania nawiujace do tego trendu przewidyj iz
pracownicy o niskich ptacach opuszezajanowisko, a ich naginy wybor jest
czysto przypadkowy. Po drugie w modelach rozszgeyah nieco pajcie zasobu
kapitatu ludzkiego Lucasa i in. (1974) takich ja. lbadania prowadzone przez
Kambourov, Manovskii (2005), czy #eAlvarez, Shimer (2009), wyjaia st
nachylenie krzywej poprzez fakt; pracownicy o niskim poziomie ptacy (czyli
niejako kapitatu ludzkiego)aspierwszymi w kolejnéci do zmiany pracy (w
przypadku spadku popytu na pgacnatomiast pracownicy o ptacach wysokich
zwykle czekaj na popraw okoliczngci rynkowych. W przypadku wzrostowego
trendu popytu, nikt nie zmienia stanowiska prachac®, ktdg otrzymuje osoba
podejmugca nowy prae jest niezalena od otrzymywanej na poprzednim
stanowisku.

Ostatnim trendem w literaturze, ktéry zdaje sizeéciowo tlumaczy
zjawisko istnienia krzywej ,U” jest zapogikowany przez Roya (1951) model
absolutnej przewagi: wysoko optacani pracownicy stanowiskach o niskim
poziomie produktywn&ci opuszczaj je, gdy produktywn& spada w czasie
w poréwnaniu do tej, ktéra obecna jest na ,lepszystdnowisku. Standardowa



Zagregowana mobilrié a poziom nieréwnixi ptacowych 45

wersja tego modelu, jak i liczne badania w tej Kiiesp. Moscarini (2001), zdgj
sie potwierdza t¢ tez jedynie potowicznie (na niskim, lub tylko na wysok
poziomie ptac). Do zwolennikow teorii krzywej ,U” \ontelécie mobilngci
i nierowndci ptacowej w literaturze wymieéimazna rownie takich autorow jak
np.: Lindert (2000), czy teFerrie (2008).

MATERIAL STATYSTYCZNY

Do analizy wybrano grupl9 krajéw naleacych do Organizacji Wspétpracy
Gospodarczej i Rozwoju (ang. Organization for Egoito Cooperation and
Development, w skrocie OECD). Zakres czasowy apalatyczy lat 1994 - 2010.
Zgromadzony i oczyszczony, a &k ujednolicony przez autora materiat
statystyczny dotyey sektorowych ptac w krajach OECD w cadbpochodzi z
bazy danych udogbnionej przez Midzynarodow Organizagi Pracy (ang.
International Labour Organization — ILD)Do 2013 roku jej baza danych nosita
nazwe Laborsta i zawierala dane statystyczne do roKiB2@d roku 2014 baz
Laborsta zagpita ujednolicona, nowsza jej wersja, zawigcajtakze dane z 2009 i
2010 roku (llost&). W bazach tych dogtne § dane dotycze rynku pracy dla
230 krajow i terytoriow, w tym okoto 100 idorakich wskanikow (rocznych,
krétkookresowych).

Dane makroekonomiczne wybranych do analizy mobdn&rajow OECD
pochodz z bazy danych statystycznych llostat (wskk nierowndci ptacowych
— wspoitczynnik Giniego).

Analiza mobilndci miedzysektorowej ptac, a naghie jej porownanie
z poziomem nierowrigi ptacowych w grupie krajow OECD wymaga, aby
spetniony zostat szereg podstawowych warunkow, zg@bezagcych rzetelnéé
i petng interpretowalné¢ otrzymanych wynikéw:

* jednakowy wymiar czasowy analizy mobikto ptac badanych
krajow,

« jednakowa klasyfikacja sektorowa dziataloiogospodarczej I1SIC
dla danych dotycrych ptac we wszystkich badanych krajach w
rozpatrywanym wymiarze czasowym.

Spéjnag¢ zarowno czasowa jak i klasyfikacyjna struktur plagch
zachowana jest w petni w 9 z 19 wybranych do apdtiajach. Cgsciowe braki
danych wysipuja gtéwnie w strukturach ptacowych (m. in.esto prezentowano je
w postaci pajczonych sektorow np. A+B (rolnictwa i rybotéwstwdub tez
istniaty braki danych w wybranych sektorach we Miszb dostpnych zrodtach

! Adres internetowy bazy: http://laborsta.ilo.org

2 Adres internetowy bazy: http://www.ilo.org/ilostat

31SIC - akronim angielskiej nazwy: The InternaabStandard Industrial Classification of
All Economic Activities (thum.: Mg¢dzynarodowa Standardowa Klasyfikacja Rodzajow
Dziatalnaci).
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danych. Syd, aby wykorzysta dane z calej grupy 19 krajow, do analizy
mobilnasci wykorzystanog samy czes¢ struktury sektorowej (petzono sektory A
oraz B) — zachowana zostata w ten sposéb w maksymamazliwym stopniu
porownywalnd¢ w zakresie rozpatrywanych krajow.

POMIAR MOBILNOSCI MIEDZYSEKTOROWEJ

W pracy stosowane jest najmniej popularne rgzanie — zagregowane do
poziomu sektoréw dane oraz estymacjazgciem modelu prawdopodokiistwa
Markova [Markov 1906]. Macierze pr&éjss szeroko stosowanym nadziem w
analizie mobilnéci i kompleksowo obrazajzmiany, jakie zachodzw rozktadach
ptac, dochoddw, czy tewszelkich innych zmiennych, w czasie. W przypadku
analiz dynamiki dochodéw, czy #eptac, szczegollnie popularne jest dzielenie
rozkladu na kwantyle, a nagphie obserwacja dynamiki za pomomacierzy
przegcia. Tego typu przypadek wymaga jednak stosowanianych
indywidualnych i nie jest rozpatrywany w niniejszajacy. Niezwykle rzadko
siegano jak daid w badaniach po dane zagregowane. Ra&wmieprzypadku
stosowania modeli Markowa (a nie jak wspomniang yuczeniej opisowej
analizy wg kwantyli) w celu szacowania macierzy gg& autorzy najczscie]
uzywali roznego rodzaju mikrodanych (w gkiszasci pochodzcych z krajowych
badZz migdzynarodowych baz danych panelowych).

W przypadku danych o wysokim stopniu agregacji jest maliwe
zastosowanie estymatora najiszej wiarygodnéci. Jednake, jeli szereg
czasowy struktur danych jest wystargzaj diugi, maliwe jest oszacowanie
macierzy przeg z wyciem danych zagregowanych wykorzystuj metody
programowania kwadratowego. Zayo wowczas natgy, iz zamiast obserwaciji
indywidualnych przéi, obserwowé bedziemy jedynie zagregowane proporcije,
yi(t) orazyi(t-1), ktoére reprezentyjproporcje obserwacji z sektoroworazi w
dwéch kolejnych okresach czasu. Zgodnie z niezwystetnymi badaniami nad
technilg estymacji markowskich macierzy pré&ejdla zagregowanych danych
przeprowadzonymi przez Lee, Judge, Zellner (1970(n@ w tym przypadku
rowniez dokonyw& zapisu w formie macierzowej. Autorzy ci sugeruj
zminimalizowanie sumy kwadratow dalow w réwnaniu poprzez zastosowanie
metody najmniejszych kwadratéw, z wgkeniem ogranicze liniowych
prawdopodobigstw przefcia pi. Metoda najmniejszych kwadratéw jest wg nich
réwnowana rozwizaniu problemu programowania kwadratowego. Rodejto
bylo kontynuowane przez Kalbfleisch, Lawless (198z Kalbfleisch, Lawless,
Vollmer (1983), a take w pracy Jones (2005). MacRae (1977) zaawaz
wariancja b¢du szacowanego prawdopodaistva przejcia zaley od wielkaci
Vi1, @ WkC wywajgc estymacji metad najmniejszych kwadratéw otrzymamy
zgodne, lecz nie efektywne oceny.

W przypadku macierzy prawdopodofséw prze§¢ oszacowanych
procedug Markowa, reprezentgfa zmiany na przestrzeni lat w poziomach ptac w



Zagregowana mobilrié a poziom nieréwnixi ptacowych 47

strukturze sektorowej w danym kraju, sam procesiimodri rozumiany jest jako
wszelkie odsipstwo od macierzy, w ktérej obserwujemy jedynki gidwnej

przelatnej. W przeciwnym przypadku idealnej mob#ob— sytuacja nie jest ju
tak fatwa do okrdenia, gdy sam ukiad elementow macierzy ieo w

specyficznych przypadkach doprowadzio bkdnych wnioskéw [Bartholomew
1996]. Aby unikna¢ tego typu sytuacji, w opracowaniu skalarnej wiétko
opisupcej na podstawie macierzy pragp zjawiska mobilngei, ktore tatwo

mogtoby zosta poddane interpretacji, brano pod uwayereg wiasni, ktore

taki wskanik powinien posiada (m. in. normalizacja, monotoniczéig

maksymalna mobilng, silna niemobilnéé, silne maksimum mobilrici).

W pracy wykorzystano wskaik, ktory jest najcgsciej stosowanym
indeksem we wszelkich tego typu (bagyjch na macierzach prawdopodatsitv
przeg¢) badaniach mobilriei, przedstawionym w pracy Bartholomewa (1982) —

m- mzﬂi Pii
wskaznik 1B okreslony wzorem: |B:%1 gdzie: m oznacza liczb
m—
standéw (sektorow)pi — prawdopodobigstwo przejcia, natomiastr — waga. W
szczeg6lnym przypadku, kiedstz =1/ m indeks IB jest rownoway indeksowi

Praisa — Shorrocksa. Wskak ten nie spetnia warunku normalizacji. Bazuje on
wytacznie na informacji pochodeej z gtéwnej przektnej macierzy przé§. Dla
kwantylowych macierzy prz&j, gdzie wagi w liczniku wskanika g jednakowe
dla kazdej klasy (zm klas - sektorow), mdiwa jest normalizacja tego wskaika.

Z oczywistych wzgidow nie mage ona by jednak stosowana dla macierzy
sektorowych.

WYNIKI ANALIZY EMPIRYCZNEJ

Wyniki przeprowadzonej analizy mobilém ptac w uktadzie sektorowym, z
uzyciem macierzy prawdopodolistw przejcia, wraz z poziomem nierowém
ptacowych wyraonych wspétczynnikiem Giniego przedstawiono w Tabel

Jak ju wspomniano, wskanik 1B nie spetnia warunku normalizacji, agwi
jego wartdci nie naleg do zakresu od 0 do 1. Najein zagregowasn mobilngsé
ptacows obserwujemy w Holandii, Stowenii, Wielkiej Brytani Czechach,
Norwegii, natomiast najwygzz w Meksyku, Szwecji, Nowej Zelandii, Finlandii,
Danii czy te w Australii.
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Tabela 1. Wyniki analizy mobilrei miedzysektorowej ptac oraz poziom nieréwooptac.

LP Kraj B Gini

1 | Australia 3,1772 | 0,07514
2 | Czechy 2,5088 | 0,1907
3 | Dania 2,8209 | 0,0952
4 | Estonia 2,9153 | 0,1784
5 Finlandia 3,6368 | 0,0653
6 Holandia 1,9345 | 0,0807
7 | lzrael 3,2046 | 0,2792
8 | Kanada 2,3795 | 0,1634
9 Korea 3,0987 | 0,1308
10 | Meksyk 3,4111 | 0,2436
11 | Norwegia 1,8698 | 0,0955
12 | Nowa Zelandia 4,1289 | 0,1261
13 | Polska 2,0962 | 0,1718
14 | Portugalia 3,0079 | 0,1947
15 | Slowacja 2,1633 | 0,1668
16 | Stowenia 1,9936 | 0,1217
17 | Szwecja 3,4791 | 0,0656
18 | W. Brytania 1,8855 | 0,1127
19 | Wegry 2,4912 | 0,2075

Zrédto: obliczenia wlasne

W drugiej kolejndci dokonano zestawienia poziomoOw nieréwaio
ptacowych z otrzymanymi wskaikami mobilngci ptac zmierzonymi przy ayciu
miary IB. Wyniki przedstawiono w zestawieniu zawant w Tabeli 2
(wspotczynnik korelacji rang Spearmana wraz z tasigtotngci statystycznej).
Jak wynika z przedstawionej analizy zalesci nieparametrycznej, w petnym
ujeciu* wspotczynnik korelacji rangowejR| uzyskat dé¢ znaczm wartasé i
dodatni znak. Jedynie w przypadku caiowego poroéwnania (dla wszystkich
rozpatrywanych krajow) poziomow nierowed ptacowych z mobilngia ptacows
wskaznik ten wykazat nisze nagzenie zwizku.

419 przypadkéw wynika z pggzenia w analizie korelacji wynikéw analizy mobifico
zaroéwno dla krajow o petnej jak i niepetnej klaggfiji sektorowej (brak informacji o
sektorze rolniczym), 9 krajow - petna klasyfikacja.
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Tabela 2. Wyniki analizy korelacji rang Spearmamacbilngs¢ / poziom nieréwnéci ptac.

Klasyfikacja sektorowg N R t(N-2) p
Petna 9| 0,783333 3,334136 0,012520
Petna + niepetna 19 0,377444 1,72927 0,100873

Zrédio: obliczenia wtasne

Zaleznosé te przedstawiono rowniena Rysunku 1 dla krajow o petnej
klasyfikacji sektorowej (linia regresji wraz z 95 procentowym przedziatem
ufnosci). Wspdtczynnik korelacji liniowej Pearsona w ypadku zwizku z
poziomem mobilnéci ptacowej wynosr = 0,785 i jest istotny statystycznip £
0,0117). Zalgnosé ta, mierzona wspotczynnikiem determinagjiwyniosta ponad
0,62, co oznaczaz inierbwndaci ptacowe objéniaja ruchliwoi¢ ptac w zakresie
migdzysektorowym w 62%. W pozostatych 38%, wptyw nabimws¢ map
pozostate, nie uwzetinione w analizie czynniki.

Rysunek 1. Mjdzysektorowa mobilnié@ ptac a poziom nieréwroi ptacowych.

Wykres rozrzutu 1B wzgledem Gini
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7

36
- Meksyk
34 lzrgel )
32 ES[‘[’)I'IIE -
3,0 — -
28 -7 -
26 S'&‘%}%g‘} _~Polska -~
V}’,%Q/fy Kangda
2,4 = e
221"
L
2,0 -
Nofwegia
P

18
022 024 026 028 0,30 032 0,34 036 0,38 040 042 044 046 0,48 0,50
[ Gini:lB: r=0.7875; p = 0.0117; = 0,6202 Gini

Zrédio: obliczenia wtasne
WNIOSKI | REKOMENDACJE

Podsumowujc nalery podkréli¢, iz zarowno mobilné¢ migdzysektorowa
ptac wykazata w przypadku badania zyciem indeksu IB niezwykle sii)
dodatnj oraz istoty statystycznie zalmos¢ z poziomem nieréwrigi ptacowych
(wyrazonych wspéitczynnikiem Giniego). Nadmiéninalezy, iz analiza dotyczy
wytacznie okresu 1994 — 2010 oraz wybranych krajow OEKata ona charakter
pilotazowy nie tylko z tego wzgdu, lecz réwni¢ z powodu wykorzystania
zagregowanych danych oraz dokonania na ich podstastymacji markowskich
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macierzy przejcia, whcznie z kalkulagy miernika mobilnéci wynikajacego
Z uktadu prawdopodohistw przegé.

Na podstawie przeprowadzonych w niniejszej pracgliarempirycznych
mozna dokona twierdzaco odpowiedzi na postawione we wse pytanie
badawcze, 7 wyzszemu poziomowi nierdwloi ptacowych odpowiada wgze
natzenie mobilnéci migdzysektorowej ptac. Dodatni wspotczynnik korelacji
liniowej wykazat wysokie natenie i istotné¢ statystycza dla krajow o petnej
klasyfikacji ¢ = 0,787,p = 0,01,r*> = 0,62). ROwnig¢ pomiar nieparametryczny w
grupie krajow o pelnej, jak i niepetnej klasyfikiasgktorowej wykazat pozytywn
zalenoé¢, niezmiernie sila w grupie krajow o petnej klasyfikacjiR(= 0,78,

p = 0,01). Jak si jednak okazato, nie jest to jednak wystargzajw celu
zaobserwowania na wykresie rozrzutu (zaréwno di@byrliczacej wszystkie
rozpatrywane kraje, jak i tylko te, o peilnej klakgtji sektorowej) przebiegu
regresji w ksztatcie krzywej ,U". W celu kontynuomia procesu jej weryfikacji
rekomendowane jest dalsze etgjnie przedstawionej w pracy analizy, poprzez
zastosowanie szerszej préby badawczej oraz zakpzsisowego, wveczhie

z petniejszym uktadem klasyfikacji sektorowej IS31. oraz najnowszym ISIC 4.
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AGGREGATED MOBILITY VS. WAGE INEQUALITY

Abstract: The paper presents a discussion on the relatioristtipeen the

level of wage inequality and generalized, aggregatge mobility. The idea
is based on the Friedman’s (1962) hypothesis, tuabng the two

populations with equal distributions of income, ttwuntry with the highest
level of mobility is more egalitarian. Studies ohet general concept
of inequalities and their impact on mobility perfied among others:
Burkhauser (1997), Buchinsky, Hunt (1999), Dicke{&000), Cardoso
(2006). Very interesting analysis in recent yeanstlois issue is done by
Kopczuk, Saez, Song (2010). On the basis of indalidlata spanning 1937
(in the U.S.) they presented a comprehensive stadythe impact

of inequality on the level of wage mobility. Inedjtyaof annual wage took

a shape of the "U" - curve, dropping sharply ifs3,9then tilting upwards.

Referring to the pay structure, motility in the epplistribution has proved to
be very stable (no significant fluctuations in #@s of the twentieth century).
Research on the relationship of wage mobility giradity and theories of the
"U" - curve have become extremely popular in regeyars. This paper tries
to verify research in this area with the use of tieev approach - mobility
measured with the highly aggregated data (intevsaictobility).

Keywords: mobility, wage mobility, wage inequality, ineqitg] general
mobility, measures of mobility, intersectoral matyil



